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e Bendzamin Dizraeli (1804 - 1881), britanski drzavnik:

Statistika <z

Postoje tri vrste lazi:

X

Vazne lazi

Obicne laz %

* Herbert Dzordz \&ls (1866 - 1946), engleski nau¢nofantasticni
knjizevnik:

,Kao sto je saaa potrebno da znamo da pisemo I citamo,

tako ce u 20. veku biti potrebno da znamo statistiku.



e Rec statistika se koristi na dva nacina.

e S jedne strane, odnosi se na kvantitativne podatke — na primer, statistiku o stopi razvoda u
Kaliforniji.

e Sdruge strane, odnosi se na granu matematike koja koristi i razvija metode za prikupljanje,
prikazivanje | analizu podataka.

Gausova kriva —primer:

* Zbir koji dobijamo bacanjem dve kockice.
* Normalna raspodela ili Gausova kriva.
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o Mere deskriptivne statistike /

* NajceSc¢e mere koje se koriste u deskriptivnoj statistici:

Aritmeticka sredina
Medijana
Moaus
Stanaarana devijacija

» Ove trimere centralne tendencije ne daju nuzno istu vrednost.
S obzirom na to, one se mogu koristiti za obmanu: sve Sto morate da uradite je
da izaberete medu njima meru koju zelite da se pojavi,a koja mozda nije zaista

reprezentativna za podatke.



@ Aritmeticka sredina

zbir elemenata

Uobicajena aritmetiCka sredina: =
roj elemenata

Aritmeti€ka sredina se najéesc¢e koristi.

Uzimaju se svi podaci u razmatranje. Na primer, ako u jednom preduzecu:

Ipak, osetljiva je na ekstremne vrednosti. * 47 radnika zaraduje 1.000 € mesecno
Aritmeticka sredina je srednja vrednost * gazda zaraduje 1.000.000 € mesecno

z‘éih podataka ukljucenih u uzorak. Dobija . sredina je 47x1.000+1.000.000 48 = 21.182,50€

meseéno
tako Sto se saberu vrednosti svih
podataka, a zatim se taj zbir podeli sa
brojem unosa u uzorku.

e |z ove aritmetiCke sredine se ne moze izvuci
podatak o raspodeli vrednosti!



oHistogram, grafik raspodele

* Ne predstavljamo vrednost, ve¢ broj
subjekata za tu vrednost

* Ovo omogucava da se relativizuje srednja
vrednost

o Iz srednje vrednosti se ne vidi maksimum u
raspodelipoena...

» Histogram je priblizna reprezentacija
Gausove krive. Takode je poznat kao zvonasta
kriva i normalna distribucija.

* Prikazuje distribuciju mnogih sluc¢ajnih
ljudskih ili prirodnih pojava.
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o Medijana
* Medijana — vrednost vec¢a od jedne polovine predstavljenih vrednosti,a manja od druge polovine

» Medijana se u teoriji verovatnoce i statistici opisuje kao broj koji razdvaja gornju polovinu uzorka, populacije

iliraspodele verovatno¢e od donje polovine.

* Medijana se takode cesto koristi. Ne uzima u obzir sve vrednostiinije osetljiva na ekstremne vrednosti.

Ponekad moze bolje da opiSe podatke od aritmeticke sredine.

Npr: Da bismo pronasli medijanu, sortiramo podatke na sledeci nacin. 7, 7, 8, 8, 9, 9, 9, 1 0, 10
$109, $129, $129, $135, $139, $149, $159, $179

» Posto imamo paran broj podataka (8), uzmemo dve sredrnyje vrednosti

=<1
|
O

($135 [ $139), sabiramo ih, delimo sa dva i dobjjamo medjjanu. $137.

Me =9



e \bdus

* Modus je vrednost koja se u uzorku ili grupi podataka
pojavljuje najcesce.

* Modus se najrede koristi.
* Unekom uzorku moze biti viSe modusa ili ni jedan.

* Ne posmatra sve vrednosti.

$109, $129, $129, $135, $139, $149, $159, $179

Modus = 129



o ;
crPrimer
*Ponekad se oslanjanje samo na jednu od ovih mera centralne tendencije moze pokazati

zavaravaju¢im, U smislu da izabrana mera ne daje ta¢nu ideju o tome Sta je tipicno za skup

podataka.

zZamislite, na primer smer filozofije na fakultetu koji sa ponosom objavijuje da fe prosecna

godisnja zarada njegovih diplomaca 242.000 dolara.

Pretpostavimo da je jedan od diplomaca takode hokejas i da fe na kraju studjja angazovan da igra

za profesionalni tim.

* Naime, srednja vrednost je mera centralne tendencije koja je osetljiva na ekstremne podatke.

Usluc¢ajevima poput ovih, bolje je oslonitise na drugu meru centralne tendencije.



® /nacCajnost (Standardna devijacija)

Otisli ste da pecate na jezero, ali Vam je receno da su se ranije u jezeru izlivali toksini iz

obliznje fabrike.

Rekli su Vam da je za ¢oveka Stetno ako u ribi koju pojede ima 7mg toksina. Takode su Vam
rekli da u proseku u ribi ima 4mg toksina.

Da Ii biste poyeli ribu?

Da Il biste poyeli ribu ako znate da je standardna devijacija 1mg?

A u slucaju da je standardna devijacija 4mg?



® /nacCajnost (Standardna devijacija)

e Stepen znacajnostijednog statistickog rezultata jednaka je verovatnoc¢ida
razmak (devijacija) izmedu :

rezultata posmatranja iteorijskog predvidanja bude posledica slucaja.

Standardna devijacija:
\/ S 2 » Stanaaradna devijacija (o) nam
g =

T; — )
N govori koliko elementi nekog skupa

odstupaju od aritmeticke sredine
x; — i-t1 ¢lan uzorka
p — aritmeticka sredina uzorka skupa

N — broj elemenata u uzorku



® /nacajnost (Standardna devijacija)

Prvi nacin: potreban vam je kalkulator i moZete ga dobiti kada pritisnete na dugme namenjeno za
lo.

Druginacin:

1. [zracunajte rasipanje svake vrednosti u odnosu na srednju vrednost koju ste vec izracunall.
2. Kvadrirajte svaku razliku i saberite ih.

3. Podelite sumu sa brojem vrednosti. to je varijansa ilf disperzifa.

4. Uzmite kvadratni koren ove varijanse i dobicete standardnu devijaciju.

Tre¢inacin :

1. Uzmite najvecu vrednost vaseqg uzorka, a zatim oduzmite najmanju. Na taj nacin ste
pronasili numericku varijaciju rezultata, nazvanuraspon.

2. Zatim podelite dobijeni broj sa Cetiri.



® /nacCajnost (Standardna devijacija)

Drugim re¢ima, ako je srednja vrednost
dvanaest,a standardna devijacija tri,oko 68.2 %
promatranih vrednosti padaju unutar raspona od

devet do petnaest.




/nacajnost

Primer: testiranje da li je kocka dobro balansirana?

» Na 6 bacarya: 3 puta broj 5 Prag znacajnosti zavisi od testa:

e Za kockice, brofimo slucgjeve.

e Za anketu, moramo voditi racuna o
uticgiu, ne smemo navesti za koga cemo

Uzorak je suvise mali pa rezultat nije validan.

 Na milion bacaryja: 900.000 puta broj 5 mi glasati npr. o
. o 3 o e Za proveru slicnosti izmedu adva
Rezultat je realan, all ga fe vrlo tesko postici. pismena zadatka, mora se voditi racuna o

tome da nema bas 50 mogucih odgovora

na neka pitanya.
e Na 1.000 bacanyja: 248 puta pada broj 5



Uzorkovanje

* Probleme kao Sto su procenat radne snage koji je nezaposlen iliSta su

stanovnici jedne zemlje gledali na televiziji u najve¢em broju, statistika

pojednostavljuje koriste¢itehniku pod nazivom uzorkovanije.

deo osnovnog skupa - uzorak

e|straziva¢ na osnovu nalaza dobijenog

ispitivanjem uzorka nastoji da izvede

zaklju¢ak o celokupnom osnovnom skupu.

e Umesto da pratimo ponasaryja

milijaradi ilf mifiona, potrebno je f,rff,f'( ’

samo da ispitamo hiljade ili '¢:i *

stotine. i t



Lzorkovanje

* Na osnovu nalaza dobijenog istrazivanjem, istraziva¢ nastojida predvidi
slu¢ajeve kojinisu obuhvaéeniistrazivanjem.

 Definisanje uzoraka obuhvata vazan I slozen deo statistike.

» Da bi zaklju¢ak o populaciji bio validan, analiziran uzorak treba

biti reprezentativan za tu populaciju.

*Ovaj kriterijum je klju¢an, a da bibio zadovoljen nasS uzorak mora

biti dovoljno velik i dobro baziran. o 0 O 6 o



LUzorkovanje

Uzorkovanje je izvlaCenje (ili niz izvla¢enja) pojedinac¢nog ¢lana osnovnog skupa, pri cemu
ono moze biti:

slu¢ajno:

e prost slucajni uzorak

e Sistematski uzorak

e Stratifikovani uzorak

e grupni (klasterski) uzorak
namerno:

e prigodni uzorak

e kvotni uzorak

e namerni uzorak



@ 2> Uzorkovanje =

U osnovi teorife uzoraka I statistickog zakijucivanja o osnovnom skupu na osnovu uzorka su najmarnyje dve
teoreme:

zakon velikih brojeva

- Sta nam daje pravo da na osnovu samo jednog uzorka zakljucujemo o osnovnom skupu?

e Ako smo izvrsili ispitivanje na dovoljno velikom uzorku mozZzemo sa velikom verovatnocom tvrditi da ce apsolutna razlika

izmedu aritmeticke sredine uzorka i aritmeticke sredine osnovnog skupa biti manja.

* Ali na osnovu toga ne mozemo neposredno da odredimo verovatnocu pojave greske u zakljucivanju o 0Snovnom skupu na
osnovu uzorka (tzv. ,greske uzorka®).

centralna grani¢na teorema

e Za slucajne uzorke izvucene iz ma kojeg osnovnog skupa sa konacnom sredinom i varjjansom, uzoracna distribucija
aritmetickih sredina slucajnih uzoraka bice priblizno normaina. M
“\ \

f
I

eStandardna greSka je manja ako je ve¢iuzorak.




| Istrazivanja 1 uzimanje uzorka @

o Statistika nam omoguc¢ava da zaklju¢ujemo 0
osobinama neke populacije na osnovu malog dela te
populacije koji nazivamo uzorak.

» Uglavnom nije mogucée ispitati celu populaciju neke
drzave radiistrazivana. Zato uzimamo uzorak.
 Kreiranje uzoraka i zakljuc¢ivanja na osnovu tih
uzoraka je najrasprostranjenija i najvaznija primena

statistike.

* Da bizaklju¢ak o nekoj populaciji bio validan, uzeti

uzorak mora da bude predstavnik te populacije.



@ \alidnost uzorka

«“Literary Digest*je od 1920. sprovodio istrazivanje o pobedniku
Americkih izbora.lako je prethodnih godina bio veoma uspeSan,
1936.godine rezultat istrazivanja je bio netacan.

« Casopis je svojim pretplatnicima slao anonimne ankete i poslao je oko

10 miliona anonimnih anketa, a dobio bi oko 2 miliona odgovora.
* Druga kompanija, znatno manja, “Gallup’s” sprovela istrazivanje nad manjim
skupom ljudi (4.500) i onisu imali tacnu pretpostavku iako je uzorak ljudi bio dosta
maniji.

» Da Il moZemo da pretpostavimo razlog zasto je rezultat manjeqg uzorka bio tacniji od

veceg uzorka?



Veli¢ima uzorka

* Kako odrediti dobru veli¢inu uzorka u zavisnosti od situacije u kojojse uzorak

koristi? Postoji dosta faktora koji uti¢u na izbor veli¢ine uzorka:

* Veli¢ina populacije koju uzorkujemo.

* Preciznost u zavisnosti od potrebe anketa.

 Pitanja na koja fokusiramo istrazivanje.

Nekada nije potrebno birati ogroman uzorak pre nego manji, zbog tehnickih potreba
naSih istraZivanja, takode najbolji metod za anketiranje uzorka i1 saznavanja

najtacnijih rezultata jeste slucajniizbor uzorka.



Metode biranja uzorka

Spomenucemo trimetode koje su veoma zastupljene: stratifikacia, klasterovanje 1

: A
uzorkovanje kvota. X

Primer 1: Eaiaddhais
© ng
Radio stanica sprovodila je anketu koja se bavila temom legalizacije marihuane.

Na anketu je odgovorilo oko 3600 ljudi od kojih je Cak 78% odgovorilo da se slaze sa

idejom o legalizaciji marihuane.

Zbog Cega je toliko velik procenat ljudi koji podrzavaju ideju?




Metode biranja uzorka

e [oSa strana sistema pozivanja nasumicnih telefonskih brojeva radiistrazivanja o
nekojanketiogleda se u ¢injenicida beskucéniciisiromasSniiljudimozda nemaju
telefone, pa se njthovo misljenje o zadatojtemicak nine dovodiu pitanje 1ako je
odabir brojeva nasumican.

» Bas iz ovakvih i slicnih razloga je tesko napraviti dovoljno nasumican izbor uzorka.

Margina greske

» Margina greske predstavija broj koji se odnonsi na slucajnu ugresku uzrokovanya.

o U kvalitetniim istrazivanjima se navodj kolika je margina greske u procentima.

« Cesto se definise kao radijus intervala.



Formulisanje pitanja u anketi | .4
e /I

formulacije pitanja kako bisvako pojedina¢no razumeo pitanja na jedan nacin i kako pitanja ne

Dobra anketa je ona koja je prvo testirana na manjem uzorku, da bi se proverio nacin
bi bila pristrasna.

Ukoliko je testirana anketa na manjem uzorku pokazala pristrasnost i loSu formulaciju pitanja,

mozemo je prilagoditi tako da bude tacna kada se bude koristila na ve¢em uzorku.

]

Vs

288
2_8848 S
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2 Stratifikacija =

o Stratifikacija (raslojavanje) podrazumeva podelu populacije na delove -

stratume (slojeve), disjunktne podskupove Cija unija obuhvata celu
populaciju, sa zahtevom postizanja $to ve¢e homogenosti unutar
stratuma (sloja).

* Homogenost se ostvaruje prema nekom zajednickom svojstvu
clemenata populacije, na primer, starosna dob, pol, tip preduzeca 1
sli¢no.

» Kako je osnovniciljmatematicke statistike ocenjivanje raspodele
obelezja posmatranog na populaciji, cilj stratifikacije je da se postigne

veca tacnost ocene, ekonomi¢nost ili jednostavnost ispitivanja islicno.

ititititits




% Stratifikacija =

Primer * Unekim situacijama je ispitivanje i jedino moguce

ST

sprovesti po stratumima.

» Tehnika stratifikacije podrazumeva reSavanje odredenih

zadataka, odnosno pronalazenje odgovora na sledeca

pitanja:

» Kako formirati stratume i koliko njih?

» Kako izabrati (raspodeliti, alocirati) ukupan uzorak

uocavajuci pojedine stratume, tf. alocirati uzorak po

Population

stratumima?

» Kako sprovesti statisticko zakijucivanje na osnovu dobifenog

PR S B de) L Y o ]



2 Stratifikacija =

« Stratifikovane strategije uzorkovanja:

a) Proporcionalna alokacija

b) Optimalna alokacija (disproporcionalna alokacija) .
* Prednosti

* Mane

% Korelacija %

» Korelacija je meduodnos ili medusobna povezanost izmedu razlicitih pojava predstavijenih
vrednostima dve promenljive., Pri tome povezanost znaci da je vrednost jedne promenljive moguce s
odredenom verovatnocom predvideti na osnovu saznanja o vrednosti druge.

* Korelacija takode predstavija i obrazac variranja promenljivih u zavisnosti od nacina na koji su

povezane, a koji je bitno drugaciji od njihovih izolovanih svojstava ili ocekivanog nacina reagovanyja.



wKorelacija %

sUsocijalnom radu se proucavaju korelacije ljudskih odnosa i preduzetih mera,

usluga i rezultata. e
g Sales % Sales Sales 6

* Visoke korelacije (izrazene koeficijentom korelacije) i A 120 ]
100 100 ~ 100—— p
. . .ox . 90 el ye %0 n
dobar su pokazatelj uspeha neke aktivnosti. Skolski e T LI T
60 = Mk 60 +?— 60
primeri povezanosti su na primer saznanje o uticaju pHEREED p p '
30 40“ 30_ 30-

koli¢ine saliniteta na brojnost nekih vrsta riba ili $koljki, — *e@zummuws Tewazussnes ewnansawes
ilio povezanostislane hrane ivisokog krvnog pritiska i sli¢no.

* Promena vrednosti jedne varijable utice na promene druge varijable.

» Varijabla koja svojom vrednosS¢u utiCe na drugu naziva se nezavisna varijabla.

* Varijabla na koju ona uti¢e naziva se zavisna varijabla.



% Pirsonov koeficijent korelacije =

* Najpoznatija mera zavisnostiizmedu dve
veli¢ine je Pirsonov koeficijent korelacije
proizvoda itacaka (PPMCC), ili Pirsonov
koeficijent korelacije, koji se obicno naziva
jednostavno koeficijent korelacije.

* Matematicki je definisan kao kvalitet
najmanjih kvadrata koji odgovaraju

izvornim podacima.

Y

Y
Y

r=-0.7 R r=-0.3. r=0

3
>

»
»

v

Rasprseni djjagrami primera razlicitih skupova
podataka sa razlicitim koeficifentima korelacije.



% Tipovi korelacijex

U statistici, korelacija je zapravo prikaz
linearne zavisnosti dve varijable koje
posmatramo.

Virednost prethodno pomenutog

koeficijenta korelacije moZze se kretati od -1 o

ado 1, sto znaci: 0

1Q Level
[e]
[e]
[e]
[e]

-1, negativna korelacija
* 0, nepostojanje korelacije o o

1, pozitivna korelacija

Coffee Consumption

Nema korelacije



wKorelacijaw

Korelacija je ¢esto pogreSno shvacéena.

Kada kazemo da su dve promenljive AiB u korelaciji, to ne znac¢i da medu njima postoji
uzro¢no posledi¢na veza!

Naci uzrok nekog ponasarnyja jako je tesko i predmet je naucnih istrazivanja.
AiBsuu korelacijimoze da znacisledece:

a) Ajeuzrok pojave B

b) Bje uzrok pojave A

c) AiBsuslucajno povezanibez bilo kakve uzroc¢ne veze izmedu njih

d) AiBsuoboje zavisni od nekog tre¢eg faktora C.



wKorelaclja®

Primer 1:

DPaci koji puSe cigare — njihove ocene su loSije
Cena kafe u Oregonu — koli¢ina kiSe koja pada u Oregonu
Brojdimnjaka u ku¢i— brojdece u toj kuci

Primer 2:

Monasi u Kini: Pomracenje meseca izaziva nebeski pas koji
pojede mesec. Zato moraju da udare u velikigong da bipsa
oterali.

Upravo pogreSno razumevanje korelacije, uzroka i posledice
vodi mnogim sujeverjima.




Klasterovanje

Klasterovanje je tehnika istrazivanja podataka
koja otkriva objekte podataka slicnih osobina i
deliih u grupe - klastere, ¢ineci ih preglednijim i
koris nijim.

Klasterovanje takode predstavlja pronalazenje
grupe objekata takvih da su objektiu grupi
medusobno slicni (ili povezani), 1da su objektiu
razhicitim grupama medusobno razli¢iti (il

nepovezani).

-osnovna nacela-

Koliko klastera se moze ovde detektovati?



Klasterovanje
l.l AA
L - : 0 A
A
I. AAAA
2 klastera AT fﬁ
Lt o
vy 00 ¢
v R
++++ X
o © = 4 klastera
vV oo O
v <@

6 klastera




Klasterovanje

Iz prethodnog slucaja se vidi da je
vazno da se zna koje tacke podataka
su blizu jedne drugim.

Takode je vazno i definisati metriku
rastojanja koje ce te tacke pravilno
rasporediti u odgovarajuce grupe
podataka koje su medusobno blizu.

U matematici se cesto koristi Euklidsko
rastojanye.

Yo

Y1

v

X1 X

E=(x;—x1)2+ (¥, — y1)?



Klasterovanje

Postoje dva tipa klasterovanja:

Ravna-podela skupa podataka u nepreklapajuc¢e podskupove (klastere) tako da je svaki
podatak ta¢no u jednom podskupu.

Hijerarhijska - skup ugnjezdenih klastera organizovanog u obliku hijerarhijskog drveta.

Neke od tehnika kojima se smanjuje koli¢ina izraCunavanja i potrebne memorije u

algoritmima za klasterovanje su:
Metode visedimenzionalnog pristupa
Uzorkovanje

Particionisanje obfekata podataka

Pregledanyje

Paralelno i distribuirano izracunavanje



K-means clustering example

L]



Regresija ka sredini 1 sujeverje

Regresija ka sredini se javlja kada kod dve vrednosti koje nisu u savrsenoj korelaciji,
a ekstremne vrednosti jedne promenljive su u korelaciji sa neekstremnim
vrednostima druge promenljive (¢esto u korelaciji sa srednjom vrednosti druge
promenljive).

Ova pojava je sasvim obi¢na, ali ako ne obratimo dovoljno paZznju na nju,
mozemo pogreSno povezatidve vrednostiu uzro€no-posledicnom
odnosu.

Ovajfenomen objasSnjava pojavu mnogih sujeverja.

Pojam je uveo engleskinau¢nik Frensis Galton (statistiCar,sociolog,

psiholog, antoropolog, ..).



il Primer- sinovi i ocevi

Frensis Galfon je ispitivao odnos visine izmedu oceva i sinova.

Otkrio je ocigledno. visoki ocevi imaju visoke sinove, a niski ocevi imaju niske sinove.
Medutim, otkrio je jos nesto iznenadujuce...\leoma visoki ocevi imaju sinove Koji su nizi
od njih.

Veoma niski ocevi imaju sinove koji su visi od njih.

Sta ovo znagi?

Ovo je primer nesavrsSene korelacije dve promenljive.

Mnogo toga utiCe na visinu dece: MajCina visina NacCin odgajanja, ishrane, mesto odgajanja,
bavljenje razliitim aktivnostima itd. Geni koji odreduju duzinu udova, veli€inu njegove lobanje itd.
Puno faktora mora da se poklopi da bi osoba bila ekstremno visoka ili niska.

VerovatnocCa da se svi uslovi poklope je jako mala.

To objasSnjava zasto je sluCaj ekstremno visokog oca u korelaciji sa neekstremnim vrednostima

visine sina.
Ova pojava je predvidiva i naziva se vec poznata regresija ka sredini.



Sujeverje

Sujevere (praznoverje) predstavija kvazireligijska i nerazumna verovanja da su zbivanja u buducnosti
uzrokovana odredenim magijskim radnjama, bez logicnog uzrocno/posledicnog odnosa izmedu cinjenya tih

radnji i dogadaja u buducnosti.
Svaki narod ili etnicka zajednica u svom folkloru imaju odredene vrste sujeverja i praznoverja, ali su neka od njih

.

preoblikovana u obeleZja savremene pop kulture.

Neke sujeverne radnje:

Kada neko krene iz ku¢e naispit ili drugi vazan posao, za njime se prosipa

voda
Crna macka donosi nesrecu, te ako prede nekom preko puta, treba se

vratiti tj. ne presecati svojim kretanjem put kojim je proSla macka.

Ujutru prilikom ustajanja iz kreveta treba prvo stati na desnu nogu, inacCe Ce
tog dana sve ici loSe.



Zanimljivost g

Zakonom o javnom redu i miru Republike Srbije koji je donet 2016. godine u ¢lanu 15, stavei Uznemiravanje
gradana vracanjem, proricanjem ili slicnim obmanjivanjem,u §ta se moze

ubrajatiastrologija, tarot,numerologija i druga paganska/politeisticka (mnogobozacka) verovanja stoji:

Ko se bavivracanjem, proricanjem sudbine, tumacenjem snova ili sliénim obmanjivanjem na nacin kojim

uznemirava gradane ilinaru§ava javnired i mir - kazni¢e se nov€éanom kaznom od 10.000 do 50.000 dinara ili

Vrhunski sportisti koji se boje da se pojave na naslovnoj strani

Casopisa kako ne bipokvarili svoje rezultate.

Baksuz, sujeverje ili prosto regresija ka sredini?

Medutim ovo je klasi¢an primer lan¢anog Sirenja sujeverja medu ljudima.



Logicka zabluda

Poznavanje logi¢kih zabluda (logi¢kih greSaka) moze biti jako vazno u svakodnevnom zivotu.
Primetimo li logicku greSku u nec¢ijem argumentu, odmah mozemo zakljuciti ida je argument
nevaljan, odnosno da ne dokazuje ono Sto ta osoba zeli prikazati istinitim.

Zasto je vazno uoditi logicke greSke?

Sledecih 10 logickih gresaka najcesce se javijaju u javnom i svakodnevnom govoru:
1) Nesledi (lat. non sequitur)

2) Ilgnorisanje problema ( eng. red harring, lat. ignoratio elenchi)

3) Zamena teza (eng. strawman argument)

4) Klizav teren (eng. slippery slope)

5) Argument ad hominem

6) Pozivanje na autoritet (eng. appeal to authority)

7) Lazna dilema (eng. false dilemma)

8) Uzimanye sleda za uzrok (lat. post hoc ergo propter hoc)z

9) Uzimanje dela za celinu (pars pro toto, eng. hasty genaralization)

10) Pozivanje na opste misijenje (eng. appeal to popularity or bandwagon fallacy)



Ispitnha pitanja

Koje mere centralne tendencije se najcescée koriste?

Objasni Sta su aritmeticka sredina, medijana, modus?

Sta je standardna devijacija i zasto je ona znagajna?

Sta se postize uzorkovanjem?

Koji su kriterijumi veli€¢ine uzorka?

Kako se definiSe uzorak?

Sta predstavlja klasterovanje? Kako mozemo podeliti klasterizaciju po nivoima organizacije?
Da li moze da postoji korelacija izmedu padanja kiSe u Etiopiji i cene kafe. Objasniti.
Koje su nam najbitnije vrednosti Pirsonovog koeficijenta korelacije?

Kako odredujemo kvalitet ankete?

Sta je reegresija po sredini?

Sta su sujeverja?

Ko je Fransis Galton?

Objasni logi¢ku zabludu ,ne sledi®.

Objasni logi¢ku zabluduu ,klizav teren®
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